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강사 소개

 주요 이력 

 현) 금융 IT 기업 데이터 분석 담당
 전) SK 대형 포털 회사 데이터 분석
 전) AI 전문 회사 연구원

 전산학 박사(AI전공)
 5년 차 금융 종사자 대상 AI 강사
 TensorFlow 자격증 보유
 Elastic Engineering 1,2 과정 수료
 지피터스 9기 재테크 서포터, 10·11기 내집마련 

파트너

 https://www.threads.net/@humanist96



목차와 수업 의도 설명00

강의 소개



- 실전 데이터 분석 도구를 이용한 나만의 아파트 매물정보 대시보드 구축

- 2024년 12월 개편한 네이버 아파트 매물 수집 코드 제공

- 뉴스레터 자동화를 위한 Apps Script 소스와 템플릿 제공

- 옵시디언 환경파일과 아파트 단지 분석 보고서 프롬프트 템플릿 제공

수강생에게 드리는 혜택00

강의 소개



데이터 학습 이해 



가위바위보 게임을 컴퓨터가 이해할 수 있도록 해볼까
요?

01

데이터 학습 이해하기



익숙한 룰기반 프로그래밍으로 가능할 것 같아요.01

데이터 학습 이해하기



익숙한 룰기반 프로그래밍으로 가능할 것 같아요.01

데이터 학습 이해하기



좀 더 효과적인 방법도 생각해 볼 수 있어요.01

데이터 학습 이해하기



어떤 공식과 패턴을 찾아내면 효과적인 프로그래밍도
가능

01

데이터 학습 이해하기



그런데 이런 패턴 찾기위해 컴퓨터의 학습하는 것을 일반화 → 기계학습01

데이터 학습 이해하기



불가지론02

데이터 학습 이해하기
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불가지론02

데이터 학습 이해하기



이미지 인식 경진대회 우리 모두 참여해 봅시다02

데이터 학습 이해하기

https://www.dgist.ac.kr



기존의 프로그래밍 방식 (하드 코딩 규칙)02

데이터 학습 이해하기

1

2

3

def prediction(이미지 as input):

어떻게 코딩해야하지?

return 결과



기존의 프로그래밍 방식 (하드 코딩 규칙)02

데이터 학습 이해하기

어떤 특징을 가지고 있는지 눈으로 잘 관찰하고

열심히 픽셀 단위로 템플릿을 만들고 비교하는

코드. (if-else 문의 집합체)

1
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def prediction(이미지 as input):

어떻게 코딩해야하지?

return 결과



기존의 프로그래밍 방식 (하드 코딩 규칙)02

데이터 학습 이해하기

1

2

3

def prediction(이미지 as input):

어떻게 코딩해야하지?

return 결과

어떤 특징을 가지고 있는지 눈으로 잘 관찰하고

열심히 픽셀 단위로 템플릿을 만들고 비교하는

코드. (if-else 문의 집합체)

If(뾰족한 두 귀) && if (삐져나온 수염) 

등으로

맞출 순 있음.



기존의 프로그래밍 방식의 한계(1)02

데이터 학습 이해하기

1

2

3

def prediction(이미지 as input):

어떻게 코딩해야하지?

return 결과

규칙을 일일히 수백 가지 정의한다고 하더라도

뾰족한 귀, 삐죽 튀어나온 수염, 작은 발 등의

규칙이 맞지 않기 시작함.



기존의 프로그래밍 방식의 한계(2)02

데이터 학습 이해하기

https://jjeongil.tistory.com/710



사람은 되는데 하드 코딩으로는 안 되는 이유03

데이터 학습 이해하기

머신 러닝
(Machine 

Learning)

우리가 강아지와 고양이를 구분할 수 있는 것은 과거에 수많은 강아지와 고양이를 봤기 때문.

사람도 본 적 없는 두 동물을 구분하라고 하면 구분할 수 없음.

사람도 옛날에 한, 두 번 본 동물은 잘 구분 못해도 수백 번 본 동물들은 구분이 가능함.

기계한테도 이건 강아지고, 이건 고양이야라고 하면서 사진 여러장을 보여주면서

더 많은 사진을 배우면 배울 수록 점점 잘 맞추게 할 수는 없을까?



정말 우리 사람도 학습이 가능할까요?03

데이터 학습 이해하기
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정말 우리 사람도 학습이 가능할까요?03

데이터 학습 이해하기



과거에는 통계 분석 모델로 데이터 분석을 수행했습니
다.

03

데이터 학습 이해하기



요즘의 데이터 분석은 선형모델에 집중을 합니다.04

데이터 학습 이해하기
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요즘의 데이터 분석은 선형모델에 집중을 합니다.04

데이터 학습 이해하기



가장 간단한 예제 – 규칙성 찾기04

데이터 학습 이해하기

2 81

4 93

6 91

8 97

Hour Score

기계에게 알려주는 데이터

Hour이 11일 때의 score는?



가장 간단한 예제 – 규칙성 찾기04

데이터 학습 이해하기

Hour이 11일 때의 score는?

데이터를 가장 잘 반영한 직선을

찾은 후에 11에서의 값을 보면 해결.

위에 3개의 랜덤으로 그린 직선이 있다.

위 3개의 직선 중에서 가장 데이터를 잘 반영한 직선은?

또한 데이터가 위의 추세라면 hour이 11일때의 y값은?



가장 간단한 예제 – 규칙성 찾기04

데이터 학습 이해하기

Hour이 11일 때의 score는?

데이터를 가장 잘 반영한 직선을

찾은 후에 11에서의 값을 보면 해결.

직선의 방정식

Y = WX + b

결국은 데이터를 잘 반영한 W와 b를 찾는

문제.

위의 3개의 직선은 각각 W와 b가 다름.



가장 간단한 예제 – 규칙성 찾기04

데이터 학습 이해하기

Hour이 11일 때의 score는?

데이터를 가장 잘 반영한 직선을

찾은 후에 11에서의 값을 보면 해결.

직선의 방정식

Y = WX + b

결국은 데이터를 잘 반영한 W와 b를 찾는

문제.

= 데이터에 없던 질문에도 답이 가능.

= 규칙성을 찾는 문제

= 인공지능의 학습 단계

위의 3개의 직선은 각각 W와 b가 다름.



가장 간단한 예제 – 규칙성 찾기(오차의 최소화) 04

데이터 학습 이해하기

오차를 최소화하도록 하는 직선

(적절한 W와 b의 값을 찾아냄)랜덤으로 그린 직선(W와 B가 random값)

: 실제값과 예측값의 오차를

나타냄.

이제 이 직선으로는 score를 예측

가능.

데이터로부터 규칙을 찾아낸 것.



선형 모델이 최선일까요? 저희가 다루는 데이터가 모두 선형성만 보이는 것은 아
니겠죠?

04

데이터 학습 이해하기



선형모델이라고 직선을 하나만 쓰는 것은 아닙니다.04

데이터 학습 이해하기
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AI의 한계와 더 낳은 방법



AI 활용의 어려움01
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더 나은 방법02
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더 나은 방법02

AI의 한계와 더 나은 방법



Data-centric AI03
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AI의 한계와 더 나은 방법



Data-centric AI03

AI의 한계와 더 나은 방법



AI, 머신러닝,  딥러닝



인공지능과 머신러닝 : 인공지능의 개념01

AI와 머신러닝 그리고 딥러닝

인간의 지능을 모방하여 만든 컴퓨터 프로그램

인공지능은 사람의 인지, 이해, 추론, 학습능력을 모방함으로써,
더욱 효율적이고 정확도 높은 분석 · 예측 · 자동화 등 모든 범주에 적용 가능합니다.

AI

인지

추론학습

Visual
Recognition

Speech
Recognition

Natural
Language
Processing

Statistical
Inference

Machine
Learning

Deep
Learning

정형

Database

Documents

비정형

Text

Speech

Image

분석

예측

자동화



인공지능과 머신러닝 : 인공지능 기술의 분류01

AI와 머신러닝 그리고 딥러닝

Artificial Intelligence

Machine Learning

Deep
Learning

𝒇𝒙

Artificial Intelligence
Any technique which enables computers
to mimic human behavior.

Machine Learning
Subset of AI techniques which use
statistical methods to enable machines
to improve with experiences.

Deep Learning
Subset of ML which make the
computation of multi-layer neural
networks feasible.



인공지능과 머신러닝 : 인공지능의 역사01

AI와 머신러닝 그리고 딥러닝

90’ 암흑기와 2010’ 이후의 재조명

J.McCarthy

Dartmouth

Conference

1956

Birth
1970~1980

Boom
1990~2000

Winter
2000~2010

Deep Learning
Cognitive

Computing

Expert systems

Symbolic AI

Neural Networks

Fuzzy Systems

Intelligent Agents

Machine Learning

딥러닝규칙/논리적 프로그래밍 통계/확률적 기계학습

IBM “Deep Blue”

beats human chess

champion [’97]

IBM Watson

DeepQA

won on

jeopardy [’11]
Google DeepMind,

AlphaGo [’12, ’15]

IBM TrueNorth [’14]

Deep Architecture

breakthrough

[Hinton, ’06]



인공지능과 머신러닝 : ML의 구분01

AI와 머신러닝 그리고 딥러닝



AI와 머신러닝 그리고 딥러닝

Deep Learning02

https://playground.tensorflow.org/

https://playground.tensorflow.org/


딥러닝 : 딥 러닝(Deep Learning)의 역사02

AI와 머신러닝 그리고 딥러닝

HISTORY

퍼셉트론
XOR 문제

다층 퍼셉트
가중치 계산 문

제

깊은 신경망/
딥 러닝의 등

장



딥러닝 : 1세대 - 퍼셉트론(1960년대)02

AI와 머신러닝 그리고 딥러닝

Inputs

𝑥1∙ 𝑤1

𝑥2∙ 𝑤2

𝑥3∙ 𝑤3

𝑥4∙ 𝑤4

𝑥5∙ 𝑤5

SUM
Output

𝑦(0 𝑜𝑟 1)



딥러닝 : 1세대 - 퍼셉트론(1960년대)02

AI와 머신러닝 그리고 딥러닝

0 0 0

0 1 0

1 0 0

1 1 1

x1

AND 게이트

x2 y

0 0 1

0 1 1

1 0 1

1 1 0

x1

NAND 게이트

x2 y

w1=-0.5 w2=-0.5 theta=-0.7

w1=0.5 w2=0.5 theta=0.7

𝑜𝑢𝑡𝑝𝑢𝑡 = ൞
1 if෍𝑤𝑖𝑥𝑖 > 𝜃

0 otherwise



딥러닝 : 1세대 - 퍼셉트론(1960년대)02

AI와 머신러닝 그리고 딥러닝

0 0 0

0 1 1

1 0 1

1 1 0

XOR 게이트

w1=? w2=? theta=?

x1 x1 y (0,0) (0,1)

(1,0) (1,1)

(0,0) (0,1)

(1,0) (1,1)

(0,0) (0,1)

(1,0) (1,1)

이 퍼셉트론에 그 어떤 가중치 W를

시도해도

XOR 게이트 구현은 불가능.

직선 하나로 분류가 가능한 문제에

대해서만 문제를 풀 수 있음.

문제점

𝑜𝑢𝑡𝑝𝑢𝑡 = ൞
1 if෍𝑤𝑖𝑥𝑖 > 𝜃

0 otherwise



딥러닝 : 2세대 - 다층 퍼셉트론(1980 ~ 1990)02

AI와 머신러닝 그리고 딥러닝

XOR 게이트를 구현 할 수 없는 퍼셉트론 XOR 게이트를 구현할 수 있는 다층

퍼셉트론



딥러닝 : 2세대 - 다층 퍼셉트론(1980 ~ 1990)02

AI와 머신러닝 그리고 딥러닝



딥러닝 : 3세대 - 깊은 신경망(2000 ~ 현재)02

AI와 머신러닝 그리고 딥러닝



딥러닝 : 3세대 - 깊은 신경망(2000 ~ 현재)02

AI와 머신러닝 그리고 딥러닝

XOR 게이트를 구현할 수 있는 다층

퍼셉트론

이미지 인식, 텍스트 분류 등

다양한 문제를 풀 수 있는 깊은 신경망



딥러닝 : 딥 러닝이 갑자기 떠오른 이유02

AI와 머신러닝 그리고 딥러닝

딥러닝 발전에
영향을 미친
다섯 가지

기술적 요인

사물인터넷

센서를 통해 실시간으로

데이터를 수집함으로써

방대한 빅데이터를

만들어내는 원동력으로

작용
클라우드 플랫폼

CPU와 GPU 프로세서의

고성능화에 힘입어

딥러닝 연산에 소요되는

시간을 크게 단축

컴퓨터 성능 발전

고성능 CPU와 GPU가

요구되는 딥러닝 연산을

서버에서 담당함으로써,

스마트폰, 태블릿PC 등

모바일 단말에서 딥러닝

관련 서비스를 가능하게 함

빅데이터

텍스트, 동영상, 이미지,

음성파일 등 딥러닝

정확도 향상에 필수적인

방대한 데이터 획득과

처리가 가능해짐

알고리즘 개선

DBN, CNN 등 새로운

딥러닝 알고리즘의

등장으로 기존

심층신경망의 문제점과

한계를 해결



은닉층을 계속해서 추가해도 가중치를 잘 찾아내는 방법들이 등장하고, 컴퓨터 성능이 좋아짐.

딥 러닝은 모델이 복잡해질수록 고성능의 인프라 자원을 필요로함. (2010년대에 급속도록 인프라의 발전.)

아이디어는 있었지만 현실적으로 시험해볼 수 없었던 모델들이 구현되면서 압도적인 성능을 보임.

딥러닝 : 공부해야 하는 이유02

AI와 머신러닝 그리고 딥러닝

2018년 12월

단백질 구조 예측 대회에서 첫

참가한 딥 러닝 모델이

전통적인 방법을 사용하는

2위팀과 8배 이상의 성능 차이.

2012년

이미지넷(이미지 인식 경진 대회)에

GPU 기반 딥 러닝 첫 등장과 함께

우승.

→ 딥 러닝 붐의 시작이 됨.

2016년

알파고 (은닉층 13개)



데이터를 이용한 AI 사례 



AI를 이용한 나만의 부동산 데이터 다루기00

부동산 데이터 어디까지 파봤니?

https://kevin-urgent-sale.streamlit.app/

https://kevin-urgent-sale.streamlit.app/


AI를 이용한 나만의 부동산 데이터 다루기00

부동산 데이터 어디까지 파봤니?

https://kevin-seoul-realestate.streamlit.app/

https://kevin-seoul-realestate.streamlit.app/


AI를 이용한 나만의 부동산 데이터 다루기00

부동산 데이터 어디까지 파봤니?

https://kevin-seoul-
realestate.streamlit.app/

https://kevin-seoul-realestate.streamlit.app/
https://kevin-seoul-realestate.streamlit.app/


AI를 이용한 나만의 부동산 데이터 다루기00

부동산 데이터 어디까지 파봤니?

ChatGPT - 실시간 네이버 부동산 최저가 검색

https://chatgpt.com/g/g-xqz2vs9DE-silsigan-neibeo-budongsan-coejeoga-geomsaeg


언젠가 한 번 가봐야지 하고 마음먹었던 강동구에 드디어 다녀왔습니다. 마음속 
꺾이지 않는 투자 열정! 고덕그라시움을 포함한 다양한 아파트를 구경하며 지역

의 매력을 직접 체험해보았습니다.

AI를 이용한 나만의 부동산 데이터 다루기00

부동산 데이터 어디까지 파봤니?



AI를 이용한 나만의 부동산 데이터 다루기00

부동산 데이터 어디까지 파봤니?



AI를 이용한 나만의 부동산 데이터 다루기00

부동산 데이터 어디까지 파봤니?



AI를 이용한 나만의 부동산 데이터 다루기00

부동산 데이터 어디까지 파봤니?



AI를 이용한 나만의 부동산 데이터 다루기00

부동산 데이터 어디까지 파봤니?



Elasticsearch를 이용한 RAG 챗봇04

기타 응용 사례



Elasticsearch를 이용한 RAG 챗봇04

기타 응용 사례

https://wiki-ai-search.streamlit.app/
https://colab.research.google.com/drive/12bxT-pnxKkfPEut4SDLJvCvfh0MEomW7?usp=sharing

https://wiki-ai-search.streamlit.app/
https://colab.research.google.com/drive/12bxT-pnxKkfPEut4SDLJvCvfh0MEomW7?usp=sharing


솔루션 Q&A 챗봇04

기타 응용 사례

https://kevin-rag-langchain.streamlit.app/

https://kevin-rag-langchain.streamlit.app/


미국 주식 정보 데이터 시각화04

기타 응용 사례

https://kevin-fin-dash.streamlit.app/

https://kevin-fin-dash.streamlit.app/


맛집 정보 챗봇과 데이터 시각화04

기타 응용 사례



수집코드 실행 환경



1. Google Drive

Google 드라이브란, 
Google사이트에서 계정을 만들면 이용할 수 있는 온라인 대용량 
저장소입니다.

https://drive.google.com

실습환경 구축 및 준비

https://drive.google.com/


1. Google Drive

장점

1) 문서 작성에서 엄청난 힘을 발휘해요!
2) 모바일 환경에서의 작업 진행의 반영이 유리해요!
3) G mail 등의 기타 구글 서비스와 연동이 편해요!
4) 연결할 수 있는 앱이 가장 많아요!

실습환경 구축 및 준비



2. Google Colaboratory

Google Colaboratory란, 
클라우드 기반의 무료 Jupyter 노트북 개발 환경이다.
코랩 + 구글드라이브 + 도커 + 리눅스 + 구글클라우드의 기술스
택

https://colab.research.google.com/

실습환경 구축 및 준비

https://colab.research.google.com/


2. Google Colaboratory

Jupyter Notebook 이란, 
라이브 코드, 등식, 시각화와 설명을 위한 텍스트 등을 포함한 문서를 만들고 공유가 가능한 오픈소스 웹 어
플리케이션

https://jupyter.org/

실습환경 구축 및 준비

https://jupyter.org/


2. Google Colaboratory

Jupyter Notebook 구조 
Jupyter는 본래 iPython이었지만 하나의 서버에서 다수의 커널을 지원하게 되면서 이름이 변경

실습환경 구축 및 준비



2. Google Colaboratory

장점

1. 공짜
2. 쉽다. 환경설정 및 구동 준비가 5분.
3. 클라우드 기반
4. 학습 및 공유에 최고!

실습환경 구축 및 준비



2. Google Colaboratory

주의할 점

1. 최대 세션 유지시간은 12시간 
2. 세션이 끊기면? 작업중이던 데이터 날아감
3. 망분리, 보안 이슈가 있는 경우 데이터 업로드 불가

실습환경 구축 및 준비



1. https://drive.google.com에 접속 후, 우클릭하여 다음과 같이 test 폴더를 만든다

실습환경 구축 및 준비

about:blank


2. 좌측 상단의 [+새로만들기] 버튼 > 더보기 > 연결할 앱 더보기를 선택한다.

실습환경 구축 및 준비



3. 새로 뜬 팝업의 우측 상단에 colab이라는 검색어를 입력하여 Google Colaboratory 앱 설치

실습환경 구축 및 준비



4. 드라이브 메인화면으로 이동 > 톱니바퀴 모양 버튼 클릭 > 설정을 클릭한다.

실습환경 구축 및 준비



5. 팝업의 좌측 메뉴 앱관리 클릭 > Google Colaboratory 우측의 기본값으로 사용 체크박스 클

릭 > 완료

실습환경 구축 및 준비



6. 드라이브 메인화면으로 이동 > 우클릭 > 더보기 > Google Colaboratory 클릭

실습환경 구축 및 준비



7. .ipynb 확장자 파일의 쥬피터 노트북이 등장. 파일이름을 클릭하여 test.ipynb로 이름을 
변경
상단 메뉴의 도구 > 환경설정을 클릭한다

실습환경 구축 및 준비



8. (좌측) 편집기 탭 클릭 > 들여쓰기 4선택 > 체크박스 2개 체크

실습환경 구축 및 준비



9. (좌측) 기타 탭 클릭 > 원하는 설정을 적용 > 저장을 클릭한다.

실습환경 구축 및 준비



10. 기타 효과 설정

실습환경 구축 및 준비



11. 상단 메뉴 런타임 > 런타임 유형 변경을 클릭, 런타임 유형은 Python3를, 가속기는 GPU를 선

택 > 저장

실습환경 구축 및 준비



12. 아래 그림과 같이 연결 버튼을 클릭, 
할당중.. > 연결중… > 초기화중.. 으로 텍스트가 변경되며, 최종 RAM, 디스크 사용량 막대
그래프

실습환경 구축 및 준비



13. 아래와 같이 [>] 모양의 버튼을 클릭하면, 목차, 코드스니펫, 파일등의 기능을 활용할 수 

있다.

실습환경 구축 및 준비



검색 VS 데이터분석 VS AI



Search , Data Analysis, AI01

검색과 탐색



Search , Data Analysis, AI01

검색과 탐색



검색 주요 개념02

검색 주요 개념

IR ( Information Retrieval )



검색 주요 개념02

검색 주요 개념



검색 주요 개념02

Search 
Workflow

검색 주요 개념



검색 주요 개념02

Crawler

검색 주요 개념



검색 주요 개념02

Indexer

검색 주요 개념



검색 주요 개념02

Query 
Processor

검색 주요 개념



검색 주요 개념02

Search 
Models

( Raking )

검색 주요 개념



검색 주요 개념02

Search
Evaluation

검색 주요 개념



검색 주요 개념02

검색 주요 개념



검색 주요 개념02

검색 주요 개념



검색 주요 개념02

검색 주요 개념



검색 주요 개념02

검색 주요 개념



검색 주요 개념02

검색 주요 개념



검색 주요 개념02

검색 주요 개념



Elastic

Elastic  Overview

ELASTIC  Stack

CRUD Operation

Analyzer



Elastic Overview01

Elastic

Lucene



Elastic Overview01

Elastic

The Birth of 
ElasticSearch



Elastic Overview01

Elastic

Distributed
Processing



Elastic Overview01

Elastic

Restful APIs
( Easily used by other languages )



Elastic Overview01

Elastic

More than Search



Elastic Overview01

Elastic

Retrieval
Documents



Elastic Overview01

Elastic

Aggregations



Elastic

Elastic  Overview

ELASTIC  Stack

CRUD Operation

Analyzer



Elastic Stack02

Elastic

Elastic
Stack
Components



Elastic Stack02

Elastic

Elastic
Stack

Layers



Elastic Stack02

Elastic

Logstash



Elastic Stack02

Elastic

Beats



Elastic Stack01

Elastic

Kibana



Elastic

Elastic  Overview

ELASTIC  Stack

CRUD Operation

Analyzer



CRUD Operation01

Elastic

Documents musts be JSON Object 



CRUD Operation01

Elastic

Documents are Indexed into an Index



CRUD Operation01

Elastic

Index



CRUD Operation01

Elastic

Shard



CRUD Operation01

Elastic



CRUD Operation01

Elastic

Query string VS Query DSL 



CRUD Operation01

Elastic

Query string VS Query DSL 



CRUD Operation01

Elastic

Response



Elastic

Elastic  Overview

ELASTIC  Stack

CRUD Operation

Analyzer



Analyzer01

Elastic

Mapping



Analyzer01

Elastic

신영 뉴스 
Mapping



Analyzer01

Elastic

Text
Analyze



Analyzer01

Elastic

Analyzer Setting : nori_analyzer



Analyzer01

Elastic

Morpheme Analyzer  : Mecab VS Nori



아파트 데이터 분석
By Elastic



참고 문서01

실습환경과 Demo

1. Elastic Cloud 환경 구축

2. N사 시세 정보 import

3. 데이터 시각화

https://www.gpters.org/wealth/post/apartment-investment-now-can-LHgjSwrP5hBQBBm
https://www.gpters.org/wealth/post/apartment-investment-now-can-PWenzHd3Gwegxjb
https://www.gpters.org/wealth/post/apateu-tuja-ije-nado-jeonmungaceoreom-handa-part-3-Va9Ts7UhCPkzW2V


의미기반 챗봇 만들기
By Elastic



Vector DB = Elasticsearch01

실습환경과 Demo



Vector DB = Elasticsearch01

실습환경과 Demo



Embedding Model = Wikipedia by OpenAI02

실습환경과 Demo

https://weaviate.io/developers/weaviate/tutorials/wikipedia

https://weaviate.io/developers/weaviate/tutorials/wikipedia


Streamlit과 LangChain (with Python)03

실습환경과 Demo



Streamlit과 LangChain (with Python)03

실습환경과 Demo



Demo04

실습환경과 Demo

https://wiki-ai-search.streamlit.app/
https://colab.research.google.com/drive/12bxT-pnxKkfPEut4SDLJvCvfh0MEomW7?usp=sharing

https://wiki-ai-search.streamlit.app/
https://colab.research.google.com/drive/12bxT-pnxKkfPEut4SDLJvCvfh0MEomW7?usp=sharing


Q&A

감사합니다
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